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g} Objetivos

‘ 1. Descubrir como la IA puede ayudar en el trabajo diario del
SIPPE de una forma util, sencilla y aplicada

2. Aprender a usar la |IA para resolver tareas concretas como
redactar textos, resumir informacion, generar ideas y
preparar materiales

3. Usar la IA con criterio para aprovechar sus ventajas sin
perder de vista sus limites, riesgos y buenas practicas
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Imagen generada con Gemini Nano Banana Pro

Hace diez anos la IA era
una promesa en un

laboratorio; hoy, es el
socio silencioso que ya ha
tomado decisiones por

N ‘.1; SRR -é .;:;‘
3 '\ . \\' N | ]‘é Y
e “ I | todos antes de que

R
-
\

-
Aid «° \ N\

B

entraramos en esta sala




iz =@
:/ 3 F _ e1 Elildde la disrupcion de la
ilieligencia Artificial n 2

Realidad en todos los dominios

Integracion en la vida cotidiana

Cambios de percepcion en
las actividades profesionales

Generacion automatica
de contenidos
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| debate con el empleo en la era de |1A

Nivel cognitividad
Sistemas digitales de Canal on line .
comunicacion HISTEmas
inteligentes  Acicrentes
Alta Marketing online .
60 cli virtuales
cognitividad ‘;EE’?ED” cliente Machine
asica Learning
@ Revolucion digital @ Inteli i2 artificial
Telares Maquinaria
agricola
Baja Transporte Maquinaria Eﬂbﬂﬁ Eﬂbmg.
cognitividad fabricadén ogar industriales
avanzados
Primera y segunda revolucion .
@ industrial @ Robotica avanzada

Alta procedimentalizacion Baja procedimentalizacion

Nivel procedimentalizacion

Fundacion Telefonica, £/ trabajo en un mundo de sistemas inteligentes, Barcelona, Espana: Ariel, 2015.
[Onlinel. Disponible en: https://d66z.short.gy/2dapHr [3]
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. La poblacion debe prepararse paraun 2%
mundo en constante cambio

- LalAinfluye en los procesos de
ensenanza/aprendizaje

.  Se debe reflexionar como afectan los

nuevos conocimientos, habilidades, ~ Z== S A.l. willnot take your job S5

: : : People who know
competencias y valores paralaviday | howtousT el

el trabajoen laeradelalA

CHANGE MY MIND
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https://bit.ly/3mIry1s

Shock del futuro

Las personas pueden llegar a sentirse abrumadas por los

cambios rapidos en la sociedad y en la tecnologia porque

los cambios se producen mas rapido de lo que pueden Pe
manejarse

El shock del futuro (41 sucede cuando en la vida de una

nersona el mundo cambia completamente oc

- n la actualidad, los cambios se aceleran, por tanto, una

nersona puede sufrir el shock del futuro varias veces a lo bq ®
argo de su vida V' n
_a persona debe ser consciente y aprender a abordar |a

disrupcion tecnoldgica y los shocks del futuro con los que 0 ep
se encontrara en su vida profesional
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https://bit.ly/46lXk5D

Conceptos basicos

IA

El término «inteligencia artificial» (IA) se aplica a los
sistemas que manifiestan un comportamiento
inteligente, pues son capaces de analizar su entorno
y pasar a la accion —con cierto grado de autonomia—
con el fin de alcanzar objetivos especificos [5]

LLM

Un «large language model» (LLM) es un sistema de
inteligencia artificial de vanguardia que puede
procesar y generar texto de forma coherente y

generalizar a multiples tareas [7]

Introduccidon a la IA de forma practica

IAGen

Produccion de contenidos sintéticos inéditos, en
cualquier forma y para apoyar cualquier tarea,
mediante modelizacion generativa [6]

Asistente

Es un sistema conversacional que utiliza
interfaces de texto o voz y emplea tecnologia de
procesamiento de lenguaje natural para
proporcionar acceso a un numero limitado de
caracteristicas del sistema, utilizando fuentes de
informacion confiables, que puede citary
vincular con precision [8]



Bajo el término |A se incluyen multiples conceptos
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Inteligencia Artificial fuerte vs. débil

da con DALLE 3 desdh

. La |A fuerte se define como aquella
inteligencia artificial capaz de igualar
o exceder la inteligencia de los
humanos

- La |A débil se define como aquella
inteligencia artificial y racional que se
cenkra unicamente en tareas
estrechas
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Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

Tipos de Inteligencia Artificial to

)

. AN

(Artificial Narrow Intelligence) - Tipo
de IA que tiene un rango de habilidades
limitada

- AGI (Artificial General Intelligence) 1e1 -
Emula capacidades humanas

. AS|
Sob

(Artificial Superintelligence) i -

repasa las capacidades humanas
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Como funciona una
& Inteligencia Artificial



Conceptos relevantes @

Modelo de IA: Es como una receta que la computadora sigue para tomar decisiones

nasadas en la informacion que recibe. Se construye a partir de datos y algoritmos y
buede aprender de experiencias pasadas para mejorar sus decisiones futuras

Conjunto de entrenamiento: Este es un grupo de datos que se utiliza para ensenar
al modelo de IA como realizar su tarea

Por ejemplo, si se quiere que un modelo identifique imagenes de gatos, se le muestran
muchas fotos de gatos durante el entrenamiento

Conjunto de prueba: Después de entrenar al modelo con el conjunto de
entrenamiento, se usa un conjunto de prueba (test), que es otro grupo de datos que el

mode

Es
SO

o no ha visto antes, para verificar cuanto ha aprendido
0 ayuda a asegurar que el modelo pueda trabajar bien con informacion nueva y no

o con los datos que ya ha visto



Conceptos relevantes

- Entrenamiento: Es el proceso mediante el cual un modelo de IA aprende a
realizar una tarea especifica. Implica ajustar el modelo con datos del conjunto
de entrenamiento hasta que pueda realizar la tarea de manera competente,
como aprender a reconocer objetos en imagenes o entender y responder

preguntas en lenguaje natura

- Aprendizaje supervisado: En este tipo de aprendizaje, el modelo recibe

da

en
CO

‘renamiento

mo llga :Oll O n

El modelo uti

Para NUEVOS

'0s que ya estan etiquetados. Es decir, cada ejemplo en los datos de

viene con la respuesta correcta (como una imagen etiquetada
Derro’)

liza estos ejemplos para aprender y luego predecir las respuestas
datos



Conceptos relevantes

- Aprendizaje

no supervisado: Aqui, el modelo trabaja con datos que no estan

etiguetados. No se le dice cual es la respuesta correcta; en cambio, debe

explorar los
»  Por ejemp

atos y encontrar patrones o grupos por si mismo
0, podria agrupar clientes con comportamientos de compra

similares si

- Aprendizaje

n saber de antemano como categorizarlos
por refuerzo: En este enfoque, el modelo aprende a través de

prueba y error, utilizando un sistema de recompensas y penalizaciones. Es
similar a entrenar a un perro con golosinas por buen comportamiento

. El modelo realiza acciones en un entorno, recibe retroalimentacion en forma

de recompensas (positivas) o penalizaciones (negativas) y ajusta sus acciones
para mejorar su desempeno en el futuro




EnNn resumen

. LalAes el proceso de “ensenar” a las maquinas a realizar d
areas (clasificacion, prediccion, reconocimiento, generacio

. El entrenamiento de un modelo de |A es como ensenarle a
reconocer y diferenciar entre diferentes cosas

Istintas

N, etc.)

mediante datos de diversa indole (imagenes, textos, audio, etc.)

un NINO a

» Antes de que un modelo de IA pueda aprender, necesita datos.

 stos datos son como los libros de texto para un estudiante

. Por ejemplo, si se quiere que la IA aprenda a distinguir entre un
gato y un perro, hay gue mostrarle muchas imagenes de gatos y

perros
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Survived Pclass Name Sex Age SibSp Parch Ticket Fare Cabin Embarked

0 3 Braund, Mr. Owen Harris male 22 1 0 A5 21171 7.25 S
1 1 Cumings, Mrs. John Bradley (Florence Briggs Thayer) female 38 1 0 PC 17599 71.2833 C85 & R | A I_
1 3 Heikkinen, Miss. Laina female 26 0 0 STON/O2. 3101282 7.925 S
1 1 Futrelle, Mrs. Jacques Heath (Lily May Peel) female 35 1 0 113803 53.1 C123 S
0] 3 Allen, Mr. William Henry male ole 0 0 373450 8.05 S
0 3 Moran, Mr. James male 0 0 330877 8.4583 Q
0 1 McCarthy, Mr. Timothy J male 54 0 0 17463 51.8625 E46 S
0 3 Palsson, Master. Gosta Leonard male 2 3 1 349909 21.075 S
1 3 Johnson, Mrs. Oscar W (Elisabeth Vilhelmina Berg) female 27 0 2 347742 11.1333 S
1 2 Nasser, Mrs. Nicholas (Adele Achem) female 14 1 0 237736 30.0708 C
1 3 Sandstrom, Miss. Marguerite Rut female 4 1 1 PP 9549 16.7 G6 )
1 1 Bonnell, Miss. Elizabeth female 58 0 0 113783 26.55 C103 S
0 3 Saundercock, Mr. William Henry male 20 0 0 A/5. 2151 8.05 S
0 3 Andersson, Mr. Anders Johan male 39 1 5 347082 31.275 S
0 3 Vestrom, Miss. Hulda Amanda Adolfina female 14 0 0 350406

1 2 Hewlett, Mrs. (Mary D Kingcome) female 55 0 0 248706

0 3 Rice, Master. Eugene male 2 4 1 382652

1 2 Williams, Mr. Charles Eugene male 0 0 244373 13 S
0 3 Vander Planke, Mrs. Julius (Emelia Maria Vandemoortele) female 31 1 0 345763 18 S

a1a IA de formia practisasselmani, Mrs. Fatima female 0 0 2649 7.225 C




Survived Pclass Name Sex Age SibSp Parch Ticket Fare Cabin Embarked
0 3 Braund, Mr. Owen Harris male 22 1 0 A5 21171 7.25 S

1 1 Cumings, Mrs. John Bradley (Florence Briggs Thayer) female 38 1 0 PC 17599 71.2833 C85 & R | A I_
1 3 Heikkinen, Miss. Laina female 26 0 0 STON/O2. 3101282 7.925 S
1 1 Futrelle, Mrs. Jacques Heath (Lily May Peel) female 35 1 0 113803 53.1 C123 S
0] 3 Allen, Mr. William Henry male ole 0 0 373450 8.05 S
0 3 Moran, Mr. James male 0 0 330877 8.4583 Q
0 1 McCarthy, Mr. Timothy J male Y 0 0 17463 51.8625 E46 S

Palsson, Master. Gosta Leonard male 2 3 1 349909 21.075 S
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Computational
System

SYSTEMIC

iy

Bias Data Model Statistical Computation
Bias Result [12]
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REDES SOCIALES - Microsoft ha pedido disculpas y la ha desactivado

Una inteligencia artificial se vuelve
racista, antisemita y homofoba en

menos de un dia en Twitter

N

. 4
. A
o 0 Compartido O

P Comentar noticia >

28/03/2016

- En algunos de sus 'tweets', dijo que Hitler tenia razén. También desed que las
feministas ardieran en el infierno.

https://www.elmundo.es/tecnologia/2016/03/28/56f35¢2146163fdd268b45d2.html
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This is how Al image
generators see the world 1/1/2023

-

2 ';""

S 9
Reee o Far
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S

prompt:
Attractive people

are young and light-skinned

https://www.washingtonpost.com/technology/interactive/2023/ai-generated-images-bias-racism-sexism-stereotypes/
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This is how Al image

generators see the world EEYETE

prompt:

A portrait photo of ...

a person at social services a productive person
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This is how Al image

generators see the world [EEEG"

prompt:
A portrait photo of a person ...

playing soccer cleaning

| : -

https://www.washingtonpost.com/technology/interactive/2023/ai-generated-images-bias-racism-sexism-stereotypes/
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Why Google’s Al tool was slammed for
showing images of people of colour

Gemini’s attempt to correct the marginalisation of ethnic minorities

has backfired. . : o
f America's Founding Fathers, Vikings, and the Pope
according to Google Al:
Certainly! Here is a portrait of a Founding SR e iaan Kibge B Sag
Father of America:

09/03/2024

1:29 PM - Feb 21, 2024

https://www.aljazeera.com/news/2024/3/9/why-google-gemini-wont-show-you-white-people
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Imagen generada con ChatGPT Plus
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Una interfaz simple para conqu

ChatGPT

ChatGPT

9

¢En qué puedo ayudarte?

@ Envia un mensaje a ChatGPT

Crear una imagen 3 cédigo Sorpréndeme Dar ideas Més

Un chatbotde acceso libre que ofrece respuestas
a peticiones en lenguaje natural a través de una
interfaz extremadamente sencilla [14]

istar el mundo

Me puedes proponer un reto para que mis estudiantes
de ingenieria de software reflexionen sobre la
importancia del software en la sociedad actual

Aqui tienes una propuesta de reto que podria incentivar la reflexion sobre la

relevancia del software en la sociedad actual:

Reto: "Mapeando el Impacto Social del Software"

1. Objetivo: Identificar y analizar un caso de software que haya transformado
de manera significativa una industria, comunidad, o aspecto de la vida
diaria.

2. Descripcion del Reto:

* Divide a los estudiantes en grupos de 3 a 5 personas.

* Cada grupo debe elegir un caso de software (puede ser un producto
especifico, como Uber o TikTok, o una categoria mas general, como

software médico o de ciberseguridad).

* Investigar la evolucion del software seleccionado y su impacto positivo

y negativo en la sociedad.
3. Entregables:

« Uninforme breve (de 2 a 3 paginas) que describa el caso, sus
contribuciones y sus riesgos.

* Un mapa visual que ilustre el impacto del software en al menos tres
dimensiones (por ejemplo, econdmica, ética, ambiental, educativa, o de
salud publica).

» Una breve presentacién (5 minutos) para compartir con el resto de la
clase.

4. Puntos de Reflexién:

» ;Qué aspectos del software pueden haber sido disefiados de manera
diferente para evitar efectos negativos?

+ ;Como puede la ingenieria de software promover un desarrollo mas

ético y sostenible?

Este ejercicio deberia generar conversaciones profundas y ayudar a los
estudiantes a considerar el poder y la responsabilidad inherentes al desarrollo
de software. ;Qué te parece? ;Hay alglin detalle que te gustaria ajustar o

agregar?

OO PO

W) Envia un mensaje a ChatGPT




Una interfaz simple para conquistar el mundo

ChatGPT

¢En qué puedo ayudarte?
@ Envia un mensaje a ChatGPT
3 cédigo

RS Crear una imagen Sorpréndeme Dar ideas Mas

En 5 dias ChatGPT habia conseguido superar el
millon de usuarios. A finales de enero ya habia
conseguido los 100 millones de usuarios

Introduccion a la IA de forma practica

ChatGPT Shoots Past One Million User A= notea.
Mark In 5 Days
Threads | 2023 l 1 hour*
ChatGPT | 2022 l 5 days
Instagram | 2010 . 2.5 months
Spotify | 2008 5 months
Dropbox | 2008 7 months
Facebook | 2004 10 months
FOURSQUARE | 2009 13 months
Twitter | 2006 2 years
airbnb | 2008 2.5 years
Kickstarter | 2009 2.5 years
Netflix | 1999 3.5 years
www.notta.ai [15]

3



(ué contenidos pueden generar las IAGen

Escrituray
contenidos en

general

Mokt Generacion de
arketing .

(contenido) . > e Grafos
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Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

No es magla es ciencia e \+D+|

Introduccion a la |A de forma practica

v SEDURAL NE3GARC
2 LURAL NETWORS

Jetras de las aplicaciones de IAGen estan los
LM (Large Language Model)

+ Un modelo del lenguaje asigna una

orobabilidad a una secuencia de m fokens
Pwl....wm) mediante una distribucion de
orobabilidad, es decir, predice el siguiente

token a partir de los anteriores (modelos
autorregresivos]

+  Los LLM necesitan grandes volUmenes de

da
. [

10S para su entrenamien

famanodeun LLM va a c

L0

epender del

numero de sus parametros (superior a 10.000
millones de parametros]
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No es magia, es ciencia e [+D+i @

Predice qué palabra viene después de otra, miles de veces
sequidas, y asi genera textos coherentes

La inteligencia artificial secuencias.
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Parametros y ventana de contexto de un LLM

Formalmente, son los pesos de las capas de redes neuronales. Elementos intrinsecos

del modelo que se ajustan para optimizar su rendimiento en la tarea de prec

iccion de

la siguiente palabra o secuencia de texto, basandose en el contexto previo. E

numero

de estos parametros puede variar desde millones hasta billones, lo gque influye

directamente en la capacidad y la complejidad del LLM

La ventana de contexto es el limite de los fokens que pueden ser atendidos

en un solo

pase de procesamiento debido a la complejidad computacional del mecanismo de
atencion r6l. Es decir, la cantidad maxima de informacion gue el modelo puede

procesar o recordar’ de forma simultanea al generar una respuesta



E stimacion de la informacion gue se puede manejar con
una ventana de 1M de tokens 17, 1

[k 1 hour video
“ii 11 hours audio
> 30K lines of code

@ > 700K words

L

Gemini 1.0 Pro GPT-4 Turbo Claude 2.1 Gemini 1.5 Pro
32K 128K 200K TV




Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

Coste economlco de entrenar un LLM

Introducuon alalA de forma practica

El coste exacto de entrenar modelos como GPT-
3.5y GPT-4 no ha sido divulgado publicamente
por OpenAl

Se estima

que entrenar GPT-3 costo alrededor

de 4,6 millones de dolares

. Estos gastos incluyen el consumo de energia, el
tiempo de computacion, la inversion en
hardware especializado y el trabajo de expertos

en Iinte

Dado que

igencia artificial

GPT-4 es mas avanzado y complejo, su

entrenamiento implico costos significativamente
mayores (fuentes de OpenAl confirmaron que la
cifra fue superior a 100 millones de dolares)



Coste energético de entrenar un LLM

Meta is using more than 100,000 Nvidia
H100 Al GPUs to train Llama-4 — Mark
Zuckerberg says that Llama 4 is being
trained on a cluster “bigger than anything
that I've seen”

m By Jowi Morales published 3 days ago

Llama 4 slated to have new modalities, stronger reasoning, and
faster performance

Power consumption concerns

All this computing power results in a massive power demand, especially as a
single modern Al GPU could use up to 3.7MWh of power annually. That means a
100,000 Al GPU cluster would use at least 370GWh annually — enough to power
over 34 million average American households. This raises concerns about how
these companies could find such massive supplies, especially as bringing new
power sources online takes time. After all, even Zuckerberg himself said that
power constraints will limit Al growth.

https://d66z.short.gy/dDO8b3

Introduccion a la |A de forma practica

Power Challenges

The critical IT power required for a 100k H100 cluster is ~150MW. While the GPU
itself is only 700W, within each H100 server, CPUs, Network Interface Cards (NICs),
Power Supply Units (PSUs), account for a further ~575W per GPU. Other than the
H100 servers, an Al cluster requires a collection of storage servers, networking
switches, CPU nodes, optical transceivers, and many other items that together account
for another ~10% in IT power. Putting into perspective how much power ~150MW is,
the largest national lab supercomputing, El Capitan only requires 30MW of critical IT

power. Government supercomputers pale in comparison to industry.

One major power challenge is that currently no single datacenter building has the

capacity for a new ~150MW deployment. When people refer to 100k GPU clusters,
generally they mean on a single campus, not building. The search for power is so dire,
X.Al is even converting an old factory in Memphis Tennessee into a datacenter due to

the lack of other options.

Multiple large Al labs including but not limited to OpenAl/Microsoft, xAl, and Meta

clusters cost in excess of $4 billion of server capital expenditures alone, but they are

also heavily limited by the lack of datacenter capacity and power as GPUs generally

will require >150MW in datacenter capacity and guzzle down 1.59 terawatt hours in a

single year, costing $123.9 million at a standard rate of $0.078/kWh.
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Cronologia de los LLM

yalch: @) chacer Publicly Available

= 2019 — D k
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== = InternLM G Gemini 2.0 & DeepSeek—Rl m Kimi K2
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GShard (5 OPT 09 ¥4 cimas /a6 DeepSeek-V3.2
15 — LLaMA2 09O L oy Mixtral @ GPT-40 Jyi| Seed1.5/1.6 e & EEpoLeY
m ;
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' YuLan-Chat »@
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3 " 37 Qwen2 .s@;; e )& Claude 4.5 @ GPT- 5.2
PanGu-o SV) BLOOM § ¢ SHtELDT (j Ring-1T / Ling-1T
HUAWE| \ 4 ; & DeepSeek-V2 i ng- mng- @ MiMo-V2
LaMDA Falcon 'l'lD GPT-4.5
Anthropic A\ 0O LLaMA3 o0 TETTR J[ﬂﬂﬂ MiniMax M2 II' Seed 1.8
WeprT@ Alpha(:ode@ MOSS .y TR p— @) cprs. o Nanbeiged
FlanTs PaLM2 5 Claude3.5 & ey Mini W4 Qwen =~ -
Ernie3.0 %¢ Flan-T5 {5 ' B » (5 Gemini 3.0 GLM 4.7
PanGu-X &2 - 7-, Gemma 7 Gemini 2.5
= Qwen2.5 < —
Gopher@ rae ‘ @ Grok 4.1 J]ﬂﬂﬂ MiniMax M2.1

Bard 3 DeepSeek-V3 &

InstructGPT@ /
LLaMA (Q YuLan-Mini | @ \ -6
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Cronologia de los grandes modelos de lenguaje existentes (con un tamano superior a 10.000 millones de parametros) en los Gltimos anos (en
amarillo se marcan los LLM de codigo abierto). Fuente: [19]

Introduccion a la |A de forma practica 33



Comparativa de LLM

https://arena.ai/es/leaderboard

[20]

Introduccion a la |A de forma practica

Leaderboard Overview

See how leading Al models stack up across text, image, vision, and more. This page provides a high-level snapshot of

each Arena. Explore dedicated tabs for deeper insights. Learn more here.
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https://arena.ai/es/leaderboard

Text Arena | Overall

View overall rankings across various Al models in text-to-text tasks across math, coding, creative writing, and other open-ended domains.

(& Mar 20,2026 5,602,397 votes B 330 models

= Hide Filters Q m
Rank Rank Spread Model Score - Votes = Price $/M o Context
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Anthropic - Proprietary
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Proceso de entrenamiento de los LLM 1

P e e e P R S, e mme e e e e e e e e e e e e e e e

’ *\ g \ /’ R
’ \ ’ - - \ ! = - _ \
, { 888_. \/ BBB.
! : : Narrow datasets : : Indirect and direct prompts :
! s | ! | !
' @ @ @ ¢ | 4 ) | 4 |
: ¢ | 1! ’
j| e Self-supervised Human-feedback Prompt-based
' learning learning learning
: ﬂ ------ I | Base model ] | Fine-tuned I
l n | model : e e
: Proprietary data - : I : ' -
i L B i
: | O B 2 :
i B r L :
: | | '
! ! !
: Pre-training ] Fine-tuning | Prompting ;
'\ No human involvement ,' '\ Human involvement ,' '\ Human involvement with ,'
“ g N\ J N\ specialized knowledge !

A N—— A ———— AN

Los LLM aprenden a partir de entradas mas especificas en cada fase del proceso de entrenamiento. La primera fase de este aprendizaje es el preentrenamiento, en el que el
LLM puede entrenarse con una mezcla de datos no etiquetados y datos propios sin supervision humana. La segunda fase es el ajuste, en la que se introducen conjuntos de
datos mas limitados y comentarios humanos como entradas al modelo base. A continuacion, el modelo perfeccionado puede entrar en una fase adicional, en la que humanos
con conocimientos especializados aplican técnicas de orientacion que pueden transformar el LLM en un modelo mejorado para realizar tareas especializadas
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Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

Beneficios de la AlGen 22,23

. (Generacion de nuevo contenido

. Fomento de la creatividad y del
pensamiento critico

- Mejora de la productividad

- Aumento de la competitividad

- Fomento del aprendizaje informal

- Desarrollo de las competencias
digitales

. Asistente virtual
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Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

Alucinaciones

Falta de creatividad y pensamiento critico
Sobrevaloracion de la AlGen

Usos inadecuados y poco éticos
Jependencia tecnoldgica

Jependencia de empresas privadas
Pérdida de autoria

Jespersonalizacion

Privacidad

Seguridad

Acceso no equitativo
Sesgos de entrenamiento
Impacto medioambiental



Los 5 Limites de la IA Generativa: Lo que debes saber

Limitaciones de
Conocimiento y Tiempo

Informacion con
fecha de vencimiento

Solo conoce datos hasta
su fecha de corte de
entrenamiento, lo que
significa que desconoce
eventos recientes o noticias
que sucedieron “ayer”.

No “sabe” cosas
realmente

La IA funciona mediante
patrones estadisticos, por
lo que no posee un
conocimiento real ni una
comprension profunda del

\ mundo fisico o conceptual.

o

Interaccion y Veracidad

Tendencia a inventar
(“Alucinaciones”)

Si el modelo no encuentra
un patrén claro, predecira la
respuesta que suene mas

probable aunque sea
totalmente falsa.

No te conoce
(Falta de contexto)

La herramienta no tiene
idea de tus necesidades o
contexto personal a menos
que tu se lo expliques
detailadamente a través de
un prompt.

N

El Factor Humano

La IA no distingue entre lo bueno, lo
malo o lo ético; el usuario es quien
debe filtrar los resultados y tomar

las decisiones finales.



Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus
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La caja de herramientas |A de los usuarios

- Transcripcion de audio
. Generacion de audio
- Generacion de imagenes

. Generacion de video
. Chatbots basados en LLLM

. Chatbots basados en LMM

. Voz
. Imagen
. Texto
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Herramientas |AGen basadas en texto
(algunas con capacidades multimodales)

ChatGPT - https://openai.com/chatgpt

. ChatGPT Atlas - https://chatgpt.com/es-ES/atlas/

Gemini - https://gemini.google.com

5oogle Al Studio - https://aistudio.google.com/

Perplexity - https://www.perplexity.ai

.  (Comet-

https://www.perplexity.ai/es/comet/gettingstarted

Claude - https://claude.ai/
DeepSeek - https://chat.deepseek.com/

Grok - https://grok.com/

GlobalGPT - https://www.glbgpt.com/home/

Introduccion a la |A de forma practica

https://www.visualcapitalist.com/the-10-most-used-ai-chatbots-in-2025/
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ChatGPT hit 5 billion
average monthly visits for
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Comparativa de chatbots

gratuitos s, 2s]

10

12

13

14

15

16

17

18

Caracteristicas de las @ L_.- @ ﬁ] B ”” @ @u f)
versiones gratuitas -‘ N / : I " 9
21/10/2025 ChatGPT | Gemini Grok Le Chat Qwen |Perplexity| Claude Kimi Copilot Lumo DeepSeek Phind
con pers””a“zaféfgudeit'gz i Si Si No Si i Si No No Si No Si
con me;‘?ﬁﬂ:gg;‘ﬁg Si No No No Si Si No No No No No No
Generacion de imagenes Si Si Si Si Si No No No Si Mo No No
Generacion de video Si No Si No Si No No No No No No Mo
Intérprete de codigo Si Si Si Si Si No Si Si No MO Si No
) Dﬁg@:ggﬂﬁ?ﬁ;&iﬁi i Si i Si i i i i Si No No No
Subir documentos de texto Si Si Si Si Si Si Si Si Si Si Si Mo
Puede ver las Imagenes deplgi No Si No i No No Si No No No No No
Cé'[“';lg“r;ii’;”gig;ﬂﬁ:ggﬁ Si No No Si No No Si No No No No Si
Con modo de razonamiento Si Si Si Si Si Si Si Si Si Mo Si Si
Con busqueda profunda Si Si Si Si Si Si No Si No Mo No No
Con chat privado (incognito) Si Si Si Si Si Si MO NO No Si NO No
Creacion de agentes {ESPatf;%ZJ‘.jﬂi Si Si Si si No Si No No No No No No
Con canvas (lienzo) Si Si Si Si Si No MNo No Si MNo No No
Eﬂ”j&"lfgﬁgg %t:g; éﬁ;" ';_:'tgi Si Si Si si No Si No No No Si No No
Version CLI (consola o terminal) No Si No No Si No No No No No No No
Aprendizaje guiado Si Si No No No No No No No Mo No No
Edad minima de uso 14 14 13 13 18 13 18 14 14 13 14 14
Puntuacién 16 15 13 13 12 10 7 b 6 5 4 4

https:ifja.cat/chatbots / CC BY-5A Juan José de Haro



Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

El chat es una interfaz sencilla de usar... aparentemente @

Introduccion a la IA de forma practica

Un promptes la peticion que se le da al
modelo para orientarlo y obtener el

resul

Escri
escr
bUsq

rado
ir prompts no es equivalente a

nir unos términos para realizar una
ueda en los motores tradicionales

como Google y aqui radica la enganosa
Facilidad de la interfaz

El esfuerzo para el desarrollo de prompts
adecuados a los objetivos perseguidos
tiene una repercusion directa en los

resul

tados que retorna la IAGen .



En la IAGen el prompt y el contexto son la base para la @
calidad de la respuesta

Contexto |
La complejidad del contexto (riqueza) tie

ne gran relevancia para la calidad
de la respuesta. Un mayor contexto
significa mayor calidad de |a
respuesta

. q Respuesta

Introduccion a la |A de forma practica ol

El contexto que se le da al modelo cr
ea la frontera que puede usar e QB
para delimitar sus respuestas % \

Prompt #

Especificacion de trabajo. Mejor
con un patron establecido




Patron general para un prompt

+  Objetivo

- Acciones

- Restricciones

. Formato de salida

. Contexto
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BY @ANACAROLINATZ

Chat GPT

ESQUEMA DE PROMPTS

Diferentes esquemas de prompts

Tarea cion Objetivo
-7 0
¢”” faze
g =
7 y
- - Go o mm—— > §
\~\
SS
\\ y
-7
&””
-
’f
€<----===2 >
[ ] Sy
\~~
\~~
Y

Before After Bridge Explica el prol

B _A_ B Indica el rest

Pide el [BRIDC

Accién Ejemplos . Da el [CONTEXTO]
Contexto Resultados

C A R E _____ Describe la [ACCION]
| [ | [ s:\ ~~~~~ —
=  los [RESULTADOS] [2 6]

- Da los [EJEMPLOS]
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Diferentes esquemas de prompts 7

Pensar
conlA

ORADE

Objetivo, Requisito, Accion,
Detalles, Ejemplos.

e Uso: Para establecer un
objetivo claro, formular una
solicitud, describir |la accion a
tomar, proporcionar detalles
y ejemplos.

» Caso de uso: Util en |a
educacion y en la gestion de
proyectos, donde se
necesitan ejemplos para
Ilustrar lo que se espera.

Introduccion a la |A de forma practica

Pensar
conlA

EJEMPLO DE PROMPT

» Objetivo: Incrementar la participacion de
la audiencia en nuestra plataforma de
redes sociales.

» Requisito: Elaborar un plan de contenido
interactivo y atractivo.

e Accion: Utilizar analisis de datos para
determinar los mejores horarios de
publicacion y los temas mas relevantes
para nuestra audiencia.

» Detalle: Incluir un calendario de
contenido semanal con al menos tres
tipos de publicaciones: educativas,
promocionales y de entretenimiento.

» Ejemplos: Inspirarse en las estrategias de

contenido exitosas de plataformas como
LinkedIn, donde las publicaciones que
Incluyen preguntas o encuestas
aumentan la interaccion.

oh



Diferentes esquemas de prompts e

Pensar
conlA

PECSA

Propdstio, Expectativa, Contexto,
Solicitud, Accion.

 Uso: Para establecer el propodsito
de la solicitud, lo que se espera
como resultado, el contexto en el
gue se necesita, la solicitud
especifica y la accion que se
debe tomar.

e Caso de uso: Util cuando se
necesita comunicar una
necesidad compleja o detallada
a alguien que va a actuar en
consecuencia.

Introduccion a la |A de forma practica

Pensar
conlA

EJEMPLO DE PROMPT

Propésito: Evaluar la eficacia de las ultimas
campanas de marketing.

Expectativa: Obtener un informe con anélisis
cualitativo y cuantitativo.

Contexto: Campanas realizadas en el
segundo trimestre del ano fiscal.

Solicitud: Crear un informe detallado que
muestre el retorno de inversion (ROI).

Accion: Analizar las métricas de engagement
y ventas, compararlas con las metas
proyectadas y proporcionar
recomendaciones basadas en los datos.

S5



Diferentes esquemas de prompts ez

Pensar Pensar

EJEMPLO DE PROMPT
RDIREC * Rol: Investigador académico especializado en

urbanismo sostenible.
ROI' D.e.ﬂmCI.Oﬂ’ Intencuo.nr e Definicion: Clarificar el término
Requisito, Ejemplo, Clarifica. 'infraestructura verde' en el contexto urbano.

e Uso: P |  rol * Intencién: Examinar como la infraestructura
59‘ ' ar,a aC. arar €i roj, verde contribuye a la sostenibilidad de las
definir términos clave, ciudades.

expresar la intencion, hacer . e . |
e Solicitud: Solicitar un analisis comparativo de

una SOI'?'tUd C(_)ncretav dos estudios de caso de ciudades que han
proporcionar ejemplos y implementado infraestructura verde
pedir aclaraciones si es SRRl

necesario. » Ejemplo: Incluir ejemplos especificos de

proyectos de infraestructura verde en

e Caso de uso: Util en Estocolmo y Singapur.

comunicaciones técnicas \Y% e Clarificacion: Destacar las diferencias en los

académicas donde la enfoques de implementacion entre las dos
precisién es critica. \ ciudades y como estas diferencias afectan los

resultados de sostenibilidad.
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Diferentes esquemas de prompts e

Pensar
conlA

EJEMPLO DE PROMPT
ROCEP » Rol: Cerente de atencion al cliente.

e Objetivo: Disminuir el tiempo promedio de
respuesta a las consultas de los clientes en linea.

Rol, Objetivo, Contexto,

Expectativa, Pasos a seguir , |
e Escenario: Actualmente, los clientes esperan en

’ o promedio 24 horas para obtener una respuesta.
e Uso: Para identificar el rol,

establecer un objetivo,
describir el escenario,
articular la solucion

» Solucion esperada: Implementar un sistema
automatizado que filtre y dirija las consultas a los
departamentos pertinentes.

» Pasos:
esperada y l0s pasos para - Investigar y seleccionar un software de
||ega r alli. atencion al cliente con capacidades de

inteligencia artificial.

= Capacitar al equipo de atencion al cliente en
el uso eficiente del nuevo sistema.

« Establecer métricas de rendimiento para

e Caso de uso: Util en

planificacion estratégicay
resolucion de problemas.

Introduccion a la |A de forma practica

monitorear la mejora en los tiempos de
respuesta.
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Diferentes esquemas de prompts e

Pensar Pensar
conlA conljA

EJEMPLO DE PROMPT
RSCIT » Rol: Consultor de seguridad informatica con
experiencia en analisis de riesgos.

e Situacion: Reciente incremento en reportes

Rol, Situacion, Complicaciones, de incidentes de seguridad en la red interna
INnstruccion, Tarea. de la empresa.
» Complicacion: Los analisis preliminares
e Uso: Para describir el rol, sugieren que hay vulnerabilidades
. : i desconocidas en el software utilizado.
explicar la situacion actual,

detallar las complicaciones, « Expectativa: Elaborar un plan de accion
establecer ex pectativas y efectivo que reduzca inmediatamente la

: superficie de ataque.
asignar una tarea.
» Tarea: Realizar una auditoria exhaustiva de

seguridad, identificar las vulnerabilidades

e Caso de uso: Util en |la criticas y presentar recomendaciones de
gestién de crisis o cuando se mitigacion con un enfoque en las medidas
) preventivas a corto plazo, asi como
enfrentan desafios estrategias de fortalecimiento de la
inesperados. seguridad a largo plazo.

Introduccion a la |A de forma practica o8



Diferentes esquemas de prompts 7

Pensar
con|A

RTF

Rol, Tarea, Formato

e Uso: Para definir el rol de la persona o
entidad que realiza |la accidon, la tarea
especifica que debe llevarse a cabo y el
formato en el que se espera que se
presente el resultado.

e Caso de uso: Util en entornos donde las

tareas son claras y se necesita
especificar el formato de salida.

Introduccion a la |A de forma practica

EJEMPLO DE PROMPT

Rol: Cientifico de datos en una empresa de
comercio electronico.

Tarea: Desarrollar un script en Python para
procesar y analizar datos de ventas desde un
archivo CSV, incluyendo limpieza de datos y
calculo de estadisticas clave.

Formato: Generar graficos de barras y lineas
claros para la presentacion de tendencias de
ventas, con documentacion adecuada para
uso del equipo.
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Diferentes esquemas de prompts e

Pensar Pensar
con lA con 'A

TREF EJEMPLO DE PROMPT

Tarea, Requisito, Expectativa,

Formato e Tarea: Investigacion de literatura

académica.

* Uso: Similar a RTF, pero e Requisito: Incluir un minimo de 10

Centra.ndose Mmas en _IOS estudios recientes (ultimos 5 anos).
requisitos y expectativas.

e Expectativa: Analisis critico de las

e Caso de uso: Util cuando la metodologias y hallazgos.
tarea tiene requisitos
especificos y se esperan « Formato: Documento estructurado en
resultados definidos en un secciones claramente definidas con citas

formato particular. en formato APA.
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Principios operativos de la alfabetizacion critica (23

La alfabetizacion

critica en IAGen NO verificar antes de (@Y

Adoptar
se reduce a saber

usar herramientas,
SinO a usar con
juicio dentro de
valores y practicas
académicas

Asegurar la precision y
confiabilidad de las
fuentes de IA

Abordar los sesgos y
promover la
accesibilidad para todos
los estudiantes

Introduccidon a la IA de forma practica

(7
Q0

Principios de Alfabetizacion Critica

)

O

~

O
N\

—f \—

e =5

Mantener el control
humano sobre las
decisiones de |IA

Transparenciay
Rendicion de
Cuentas
Declararelusode lAy
documentar los

procesos de toma de
decisiones
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Normas y garantias @

Marcos de referencia en la aplicacion de IA de forma segura
en el contexto académico

Orientaciones globales de la UNESCO [29]

Reglamento (UE) 2024/1689 (Al Act) [30]

Marco SAFE (Safety, Accountability, Fairness, Efficacy) [31]
Safe Al in Education Manifesto [32, 33]




Mavrcos de IA en educacion: desde la ética hasta la

regulacion
AI Act
Enfatiza la
Prioriza el regulacion
aprendizaje basada en el
’ seguro y riesgo y la
Etico responsable  transparencia Regulatorio
UNESCO
Promueve los
derechos Equilibra la
humanos y la ética con la
inclusion supervision

63
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Uso responsable — 6 reglas practicas

1. Datos personales: minimizar y anonimizar; no pegar listas de estudiantes
2. Propiedad intelectual: citar fuentes; no “reescribir” libros enteros

3. Verificacion: solicitar citas, contrastar y muestrear

4. Transparencia: definir como y cuando se admite la |A en las tareas

5. Sesgos: revisar el lenguaje y los ejemplos; evitar estereotipos

6. Control humano: ninguna accion irreversible sin revision
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Ejemplos de reconocimiento del uso de la IAGen

(Monash University) [34)

https://d66z.short.gy/pMn84w

An example of what an acknowledgement section could look like:

Part B: Concise summary of Al use in the assessment.

Very briefly explain the ways that you have used Al in the production of this assessment.

Explain which Al tools you have used and for what purposes.

If you have found and used tools on your own, explain why these tools were selected and provide
a URL link to the tool.

MNote the number of iterations undertaken with each main Al collaborative tool.

Describe what output from the tool/service has been included, and where.

« Summarise how you have altered, adopted, or built on the Al output.

In addition to using this summary to provide an overview of how Al has been used, it is strongly
recommended that you also carefully document the processes undertaken in creating the assessment
and to be able to present this process evidence upon request from educators or administrators.

A suggested format:

| used [insert Al system(s) and link] to [specific use of generative artificial intelligence] [number of
iterations/drafts]. The tool was used to provide [describe content used in task]. The output from this tool
was modified by [explain use].

Introduccidon a la IA de forma practica

Explicar qué herramientas IA se
han usado y CORIGUE PFOPOSIES
Aportar enlaces

Indicar el numero de iteraciones
con cada herramienta

Describir el resultado que se ha

incluido y donde
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Imagen generada con ChatGPT Plus

Inteligencia Artificial y mercado laboral

Introduccion a la |A de forma practica 66



ATS (Applicant Tracking System) @

s el software que usan empresas y consultoras para recibir, filtrar y
organizar CV y cartas

F'unciona como un embudo: extrae datos (nombre, experiencia,
estudios, keywords), puntua el ajuste a la oferta y prioriza que
candidaturas vera primero el reclutador

Recoge las candidaturas y las organiza

Parsea el CV y lo convierte en un documento en campos

Permite buscar/filtrar por palabras clave
Ayuda a priorizar, pero no toma decisiones



Flujo simplificado de una ATS @

CV + ATS Lista priorizada +
Carta parseo humano
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|deas clave @

- EICV del candidato necesita ser
.. Legible por el sistema
2. Convincente para la persona
- Reglas orientadas al ATS
. Secciones estandar (Experiencia, Educacion, Habilidades)
2. Texto real (evitar imagenes para datos clave]
3. Items claros + logros medibles
4,

Palabras clave coherentes con la oferta (evitar palabras clave
de relleno - keyword stuffing




|deas clave @

~

-

@— (Qué buscar (en una oferta)

~

I

Donde ubicarlas

» Habilidades técnicas (herramientas, metodos)
 Habilidades transversales (comunicacion, liderazgo, etc)) || Experiencia (bullets con evidencia)

* Tlareas claveyentregablgs S * Seccion de Habilidades (lista limpial
! Requisitos “knockout” (idioma, permiso, titulacion) /k Proyectos / certificaciones (si aplica) /

* Resumen profesional (2-3 keywords)

Mini-ejemplo (oferta -» CV)

® ) (. : ) ! )
Oferta Evidencia Narrativa para ATS + humano
Analisis de datos Proyecto XXX Construi dashboards

_ SOL/ PowerBI ) \informes mensualesj _en PowerBl con SOL D

Introduccion a la |A de forma practica 20



Competencias demandadas y como demostrarlas @

/ v Transversales\

/.|I Cognitivas \

e Pensamiento analitico
e Pensamiento creativo
* Resolucion de problemas

Como evidenciarlas
 (asos / proyectos

&Métricas y decisiones /

e Comunicacion
» Liderazgo
e (Colaboracion

 Adaptabilidad

Como evidenciarlas
* Resultados con equipo

o Stakeholders/
\ coordinacion

/

/.- Digital + A \

e Datos (Excel/BI/SQL)

e Automatizacion
e Alfabetizacion en |A

Como evidenciarlas
* Herramientas + impacto

&Antes - despueés /

Tip practico: convertir “funciones” en “logros™ STAR (Situacion; Tarea; Accion; Resultado) y

enlazarlos con 2-3 keywords por punto

Introduccion a la |A de forma practica



Como traduce la |A un perfil para ofertas y ATS

Ex eriencia Competencuas Ewdencuas
P [mferldas] (logros]

Ejemplo
Hecho Competencia Evidencia (item CV) Keywords
* Coordinéuntaller.. * Gestion de * Planifigué +ejecuté ¢ Facilitacion

proyectos + 25 asistentes * Planificacion

e Stakeholders

%/ Como usar bienla lA

1) Pedir que extraiga los requisitos/keywords de la oferta

2) Pedir que mapee las evidencias a esos requisitos

3) Reescribir los items del CV manteniendo la verdad, los nUmeros y el lenguaje de la oferta
4) Verificar: lo importante es que un humano lo entienda en 10-20 segundos

Introduccion a la |A de forma practica 72
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Suma de inteligencias

Imagen generada con DALL-E 3 desde ChatGPT Plus

Inteligencia natural
+

Inteligencia artificial

AR i
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Hay que capacitar a la
sociedad para un uso
correcto de la Inteligencia
Artificial, con eticay
primando el pensamiento
critico, de forma que se
obtenga su maximo potencial
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Imagen generada con ChatGPT Plus

Tomando contacto con las herramientas

Introduccion a la |A de forma practica 80



Alta y primer contacto con las herramientas @
Objetivo

- Que todos los asistentes salgan con cuentas creadas, hayan
probado 3-5 herramientas y entiendan para qué sirve cada una

Reglas de privacidad
- No usar datos personales reales (DN, telefono, direccion, empresa
actual]

» Usad un CV de prueba o informacion ficticia



Crear usuario y verificar acceso

1.

2.

Intro

Abrir el navegador y crear cuenta (si no la tienen) o iniciar sesion en

Gemini

Claude
D)
erplexi

Checklist

la |A de forma practica

ChatGPT (https://openai.com/chatgpt)

(https://gemini.google.com]

https://claude.ai/ )

ity (ht

NotebooklM (https://notebooklm.google/)

ps://www.perplexity.ai )

Puedo escribir y recibir respuesta

Sé donde esta el historial

Sé como copiar/exportar texto

Sé como cambiar idioma si hace falta

duccion a

82


https://openai.com/chatgpt
https://gemini.google.com/
https://claude.ai/
https://www.perplexity.ai/
https://notebooklm.google/

Prueba de 2 prompts @

Probar el mismo prompten 2-3 herramientas

Prompt 1: “Calentamiento”

perfil y recomendarme 3 roles de empleo realistas. Formato: lista
numerada

Prompt 2: “Salida estructurada”

I ActUa como orientador/a laboral. Hazme 5 preguntas para entender mi

secciones ATS y ejemplos de vinetas de logros con nUmeros.

I Dame una plantilla de CV en espanol para un perfil junior. Quiero
Devuélvelo en formato: Titulos + vinetas
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NotebookLM @

NotebookLM sirve cuando queréis que la |A trabaje sobre un
documento concreto (oferta, CV, portfolio, normativa..)

.. Subir una oferta de empleo a NotebooklM

2. Pedir que resuma la oferta y extraiga 10 palabras clave



Proceso guiado: Oferta - requisitos - vinetas STAR @
Objetivo

- Obtener tres entregables
. Resumen de la oferta

2. Lista de requisitos + evidencias

3. Svinetas STAR listas para el CV
STAR

. Situation (Situacion): contexto breve del problema o escenario

. Task (Tarea): objetivo o responsabilidad que tenias

. Action (Accion): lo que hiciste tU, con verbos y detalles concretos

. Result (Resultado): qué cambio, impacto medible (nUmeros, %, ahorros, tiempos)



Paso 1. Copiar la oferta @

. Buscar una oferta de trabajo, por ejemplo, en
https://www.salamancaemplea.com/ofertas

2. Pegar el texto de la oferta en un documento

Introduccion a la |A de forma practica 86
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Paso 2. Resumir la oferta @

Prompt para ChatGPT/Gemini/Claude. Se le ha facilitado la
oferta a la herramienta elegida

—
L]

Resume esta oferta en 6 puntos:

1) objetivo del puesto, 2) 3 responsabilidades clave, 3) 3 requisitos
imprescindibles, 4) 3 requisitos deseables, 5) tecnologias/herramientas,
6) indicadores de éxito.

Devuélvelo en una tabla
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Paso 3. Revision del resumen

¢Ha distinguido imprescindible vs. deseable?
¢Ha “inventado” requisitos? (ojo con esto)
(Ha captado el nivel (junior/senior)?

Posible ajuste si el resumen es muy genérico

Repite el resumen usando palabras exactas de la oferta
keywords literales)
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Paso 4. Extraer requisitos y mapa de evidencias @

Se hace la conexion ATS: requisito -» keyword - evidencia del CV
Prompt: Tabla de mapeo ATS

Extrae 10-12 requisitos de esta oferta y crea una tabla con columnas:
* Requisito (frase breve)

* Tipo (imprescindible/deseable)

» Palabras clave exactas de la oferta

* (Como lo demostraria en un CV (evidencia concreta: proyecto,
oractica, logro]

* Riesgo sino lo tengo (alto/medio/bajo]

Introduccion a la |A de forma practica 83



Paso 5. Analisis del mapa de evidencias @

. Marcar con un lo que si tiene y con un A lo que necesita
reforzar

- Elegir los 3 requisitos clave que se van a optimizar en esta
sesion

Introduccion a la |A de forma practica 0



Paso 6. Preparar una plantilla de datos minimos

(aungue sean ficticio realistal para cada requisito base @
seleccionado en el paso anterior

Plantilla de datos

Proyecto/experiencia:

Situacion (qué pasaba / problemal:

Tarea (tu objetivo):

Acciones (3 acciones concretas):

Resultado (métrica): (si no hay: estimacion razonable + como se mediria)



Paso 7. Convertir a STAR las plantillas de datos

Prompt: Convertir a STAR

Con esta informacion, redacta 5 vinetas de logros para un CV en
espanol.

Reglas:

 (ada vineta: 1-2 lineas; empieza con un verbo de accion

* Incluye métrica (%, tiempo, coste, volumen) si es posible
 Enfocado en estos 3 requisitos de la oferta: [pegar requisitos]

Jevuelve: vinetas + etiqueta STAR (S/T/A/R) entre paréntesis al
inal de cada vineta
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Paso 8. Version ATS

Prompt: Version ATS (limpia)l

Ahora reescribe esas vinetas para ATS::

* Sin simbolos raros, sin tablas ni abreviaturas confusas

* Incluye 1 keyword literal de la oferta por vineta, sin repetir la misma
siempre. Devuelve solo las vinetas
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Paso 9. Chequeo de la calidad

(Hay verbo + accion + impacto?
(Se entiende “qué hiciste tU" (no "participe”)?

(Aparecen las keywords de la oferta sin forzar?

(Hay nUmero o indicador?
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Paso 10. Guardar en un documento los entregables @

. Tabla de resumen oferta

. Tabla requisitos-evidencias

. 5Svinetas finales ATS

Lo importante no es copiar-pegar, sino traducir la
experiencia a evidencias que un ATS y un humano
entienden

Introduccion a la |A de forma practica 9o



Asistentes

Un ecosistema de asistentes IA

Cuatro enfoques para distintas necesidades vy flujos de trabajo.

ChatGPT GPTs

Para tareas especificas y rapidas con herramientas

creadas por la comunidad.

(+) Fortaleza: Maxima variedad
() Debilidad: Calidad inconsistente

() Claude Proyectos

Para gestionar procesos largos en un solo lugar con
contexto persistente.

(+) Fortaleza: Memoria y contexto
© Debilidad: Menos "apps" listas

e~

Introduccion a la |A de forma practica

W Gemini Gems

Para respuestas hiper-personalizadas usando tus

datos de Drive o Gmail.

() Fortaleza: Integracién total

© Debilidad: Requiere pago

—

2| Notebook LM

[

(132

Para organizar y sintetizar grandes volimenes de

informacién y fuentes.

(4 Fortaleza: Basado en tus fuentes

( Debilidad: Menos creativo
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Herramientas especializadas en el empleo @

Optimiza cada etapa de tu busqueda con la ayuda de
la inteligencia artificial

= in $ Q 'l

CVy ATS LinkedIn Entrevistas Investigacion Organizacion
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Para CV y optimizacion ATS

Supera los filtros automaticos

Jobscan

Analiza tu CV contra una oferta para maximizar tu
puntuacidon de compatibilidad y encontrar las

palabras clave que te faltan.

|deal para: Empresas grandes que usan filtros (ATS).

Precio: Gratis limitado

Introduccion a la |A de forma practica

Rezi

Genera un CV optimizado para ATS en tiempo real,

asegurando que el formato y contenido sean

perfectos para los sistemas de seguimiento.

Ideal para: Perfiles técnicos y roles muy especificos.

Precio: Gratis limitado
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Para CV y gestion de candidaturas

Disena, genera y organiza

Kickresume Teal

Crea un CV con disefio profesional desde cero. La IA Una navaja suiza para buscadores de empleo: adapta
te ayuda a generar descripciones y resimenes de tu CV para cada oferta y gestiona todas tus

impacto. candidaturas en un solo lugar.

Ideal para: Empezar sin experiencia previa en disefio de CVs. Ideal para: Gestionar un alto volumen de aplicaciones de forma
Precio: Gratis limitado ordenada.

Precio: Gratis con funciones basicas
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Para Linkedin

Construye tu marca personal

LinkedIln Premium Taplio

La IA integrada te ayuda a redactar mensajes InMail, Genera ideas de contenido, crea borradores y
sugiere mejoras para tu perfil y te da informacién planifica un calendario de publicaciones para

clave sobre quién te visita. aumentar tu visibilidad y autoridad en la plataforma.
Ideal para: Contactar directamente a reclutadores y optimizar tu Ideal para: Publicar contenido de forma consistente y profesional.
perfil.
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Para entrevistas

Practica y gana
confianza

Usa la |IA para analizar y perfeccionar tus

habilidades de comunicacién antes del gran
dia.
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Para entrevistas técnicas @

Entrevistas reales con Pramp

Practica entrevistas técnicas (programacion, datos, producto) con otras
personas de la comunidad de forma andnima y gratuita.

&)

TG Otro profesional
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Para investigar empresas

Conoce a fondo donde estas
solicitando empleo

No te quedes en la superficie. Investiga la cultura, salarios y preguntas de

entrevista para ir un paso por delante.

9 i

Glassdoor Perplexity LinkedIn Pages

Opiniones, salarios y procesos de Investigacion profunda con IA que cita La fuente oficial: noticias, empleados
entrevista reales contados por sus fuentes para méaxima fiabilidad. actuales y cultura de la empresa.
empleados.

Introduccion a la IA de forma practica



Para organizacion y tracking

Tu centro de operaciones

Elige el sistema que mejor se adapte a ti para no perder ninguna oportunidad de

vista.
Huntr Notion Sheets / Excel
Un tablero Kanban visual y sencillo Maxima personalizacién con plantillas La opcidn clasica: simple, efectiva y
para arrastrar tus candidaturas. para crear tu propia base de datos. totalmente bajo tu control.
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Consejo @

Crea tu propio *stack™ de
herramientas

No necesitas usarlas todas. Elige una de cada categoria para empezar y

construye un sistema que funcione para ti.

in ¢ Q "l
Jobscan Taplio Yoodli Perplexity Huntr

ATS Check Marca Personal Practica Investigacion Tracking
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Imagen generada con ChatGPT Plus
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